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В ходе широкомасштабного сбора временных данных часто возникают пропущенные значения. Использование эвристических методов их предварительного заполнения может существенно исказить стохастические свойства ряда [1], поэтому возникает потребность в подходах, позволяющих работать с неполными данными непосредственно.
В работе [2] был предложен метод построения оценки автоковариационной функции для рядов с пропусками, основанный на выделении канонической информации в процессе поступления данных. В дальнейшем этот метод был обобщен в [3] на случай рядов с более сложной структурой, содержащих помимо случайной составляющей также систематическую компоненту, описывающую тренд и сезонность.
Рассматривается следующая модель временного ряда:
,  , ,
где  – систематическая составляющая, описывающая тренд и сезонность,  – стохастическая составляющая, описываемая стационарным случайным процессом, а  – множество моментов времени, в которых присутствуют валидные значения . Здесь  – линейная комбинация функций, задающих трендовую и сезонную компоненты: тренд описывается многочленом, сезонность -- фрагментом тригонометрического ряда. Обозначая вектор-строку функций  и вектор-столбец параметров , представим систематическую часть в виде . 
Анализ рассматриваемого ряда проводится методами, рассмотренными в [3]. При этом оценивание систематических компонент основывается на линейной регрессии и также использует принципы выделения канонической информации [4]. А именно, сначала строится оценка  функции   и отдельно оценки тренда и сезонности, а потом по ряду остатков ,  строится оценка автоковариации с использованием извлеченной канонической информации.
Оценка автоковариации случайной компоненты имеет множество практических приложений, например, позволяет строить матрицы ковариации, восстанавливать пропущенные значения и предсказывать новые значения временного ряда [3]. 
Достаточно содержательный анализ временных сложных рядов, а именно выделение тренда и сезонности и оценка автоковариации случайной компоненты, может быть реализован даже при высокой доле пропусков. Показано, что для рядов с пропусками как для выделения систематических компонент ряда, так и для анализа его стохастической части удобно использовать принципы анализа больших данных, основанные на накоплении из исходных данных некоторой информации и построении результата обработки на основании всей накопленной на данный момент информации.
В данной работе на модельных данных проведен ряд экспериментов для исследования точности оценки систематических компонент ряда и восстановленной автоковариационной функции. Для оценки эмпирической точности проводился эксперимент с многократной генерацией временного ряда усреднением погрешностей в каждой точке по всем реализациям. 
Также в работе на основании численных экспериментов были проанализированы интегральные характеристики точности оценки компонент ряда в зависимости от степени его разреженности и рассмотрено, как автоковариационная функция деградирует для разной разреженности ряда. 
Полученные результаты демонстрируют, что предложенный подход позволяет с проводить анализ и работу с рядом даже при высокой степени разреженности данных. Можно с приемлемой точностью оценивать компоненты ряда и использовать выделенную информацию для дальнейших исследований.
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