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Рассматривается проблема калибровки параметров для задач предиктивного управления физическими системами [1,2]. В такой задаче рассматривается следующее уравнение перехода: 

где – вектор состояния системы – вектор управляющих воздействий на систему – случайный вектор погрешности измерений, в момент времени ;  – параметры системы, представленные матрицами.
При этом сами параметры системы и  на практике могут зависеть от времени: ; . Это может быть связано с износом оборудования или выходом его из строя или его частей. Так возникает проблема уточнения информации об исследуемой системе непосредственно в процессе управления данной системой [3]. Для этого будем искать оценку параметров  и  путем минимизации следующего функционала:

По ходу управления объектом в каждый момент времени накапливается информация специального вида, на основе которой можно получить искомые оценки:
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где матрица  – каноническая калибровочная информация [4]. Для вычисления матрицы  в каждый момент времени достаточно добавлять к текущему значению новый элемент измерений . В настоящей работе мы исследуем случай, в котором  и – это медленно эволюционирующие стохастические процессы с дискретным временем. Для получения адекватной оценки обновление канонической информации согласно формуле (1) не подходит, т.к. информация за достаточно отдаленные отрезки времени будет смещать оценку от актуальных значений. Для решения этой проблемы предлагается модифицировать калибровку параметров следующим образом:


где  – коэффициент забывания. Такая модификация процедуры накопления калибровочной информации отвечает взвешенной версии функционала : 

Тогда калибровочная информация выражается следующей формулой:

[bookmark: _GoBack]При таком подходе, из-за вычислительных затрат, необязательно вычислять оценки  и  на каждом временном шаге, можно ввести параметр, отвечающий за частоту обновления оценок :



где [] – целая часть от числа. Предметом исследования является оценка оптимальных параметров калибровки: частота обновления () и коэффициент забывания . Оценка получена для стохастического дрейфа  и  на основе многомерного гауссовского вектора со скользящим средним. Моделирование производилось на основе следующей динамической системы: 
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