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Быстрое развитие больших языковых моделей (далее — LLM) дало возможности для автоматизации или значительного упрощения работы исследователей в целом ряде областей, включая определение взглядов или ценностей человека на основе написанных им текстов. На данный момент уже существует множество работ, посвящённых этой теме, однако большинство из них ограничивается анализом текстов, в которых человек выражает свою позицию прямо, не прибегая к средствам кумулятивной функции языка. Например, китайские учёные [Wenhao Zhu и др.: 8403] использовали в качестве материала для дообучения нейросетей и проверки их эффективности корпусы текстов Touché23-ValueEval и Webis-ArgValues-22, в которых данные были размечены согласно теории базовых ценностей Шварца (классификации из 10 базовых ценностей человека). Данные в этих корпусах представляют прямые заявления человека о своей ценностной позиции, например: «Мы должны отменить позитивную дискриминацию; против; позитивная дискриминация способствует справедливости при трудоустройстве» (Перевод наш – А.Н.).
	В то же время при решении практических задач, таких как анализ комментариев в онлайн-медиа, мы обнаружили, что значительная часть высказываний содержит иронию, сарказм, двусмысленность в формулировках, локальные выражения, некодифицированный сленг, ссылки на социальные, культурные, политические и исторические контексты, как локальные, так и глобальные.
	Оценка способности нейронных LLM определять позицию и ценности комментатора в подобных "неблагоприятных" условиях, а также разработка подходящего промпта (запроса) для этих задач является целью нашего исследования, материал которого – собранный нами корпус пользовательских комментариев под публикациями, посвящёнными вопросу переименования Волгограда в Сталинград. Источник – региональные онлайн-средства массовой информации Волгоградской области («V1.ru», «Высота 102», «Блокнот Волгоград», «Кривое зеркало», «Блокнот Волжский», «Блокнот Камышин»). Комментарии из этих источников содержат большое количество риторических фигур, затрудняющих машинную интерпретацию смысла: иронии, сарказма, двусмысленности, а также тех или иных реализаций кумулятивной функции языка. Для первоначального этапа исследования из корпуса объёмом 2396 комментариев вручную отсортировано 50 наиболее интерпретационно сложных единиц. Для проведения исследования была выбрана LLM Chatgpt 5.2, ввиду наличия у данной модели встроенного функционала, необходимого для решения поставленных задач. 
С целью определения и классификации главных (и, при наличии,  второстепенных) ценностей, транслируемых авторами комментариев, путем апробирования всех возможных вариантов был составлен промпт, дававший LLM следующие задачи: 1) провести контекстный анализ комментария и поиск в Google всей необходимой для интерпретации скрытых смыслов информации; 2) выявить наличие сарказма, иронии и в целом эмоциональной составляющей текста; 3) определить главенствующий уровень ценностей автора в соответствии с классификацией [Крюкова и др.: 65-66] (универсальные, государственные, групповые, индивидуальные); 4) установить наличие второстепенных уровней ценностей и сформулировать градацию для конкретного пользователя. Параллельно проверка выбранных комментариев проводилась нами вручную. 
	Из 50 комментариев LLM верно определила главенствующий уровень ценности в 41 случаев (82% точности).
	Анализ проведенной Chatgpt 5.2 работы показал ее способность решать с высокой точностью задачи подобного типа, о чем ранее не встречалось упоминаний в научных исследованиях. Так, среди положительных сторон применения LLM выявлены умение работать с широким контекстом, поиск ассоциативной информации по всем встречающимся в комментариях онимам. Кроме того, LLM решала и более сложные задачи, например, идентификации упоминаемого в комментарии объекта. Так, во внешне не локализованном комментарии Аэропорта с ваших хватит LLM верно установила, что речь идёт о волгоградском аэропорте «Гумрак», оценив в сети сведения о возможных переименованиях этого объекта (аэропорт действительно в Дни воинской славы носит название «Сталинград») и определив комментатора как противника переименования (групповой уровень ценностей). 
Таким образом, нами был выявлен ряд проблем и перспектив в применении выбранного метода: 1) LLM точно определяет государственный уровень ценностей, но может путать индивидуальный и общечеловеческий с групповым. В данном случае предполагается внесение изменений в систему оценивания для повышения точности; 2) результаты работы модели позволили предположить политическую предвзятость Chatgpt 5.2 при выявлении ценностей русскоязычных комментаторов, что предопределяет необходимость сравнительного анализа с другими моделями для выбора более нейтральной; 3) LLM некорректно интерпретирует бессодержательные комментарии (начинает выбирать ценностный уровень случайно). Решение в данном случае – разработка отдельного промпта для фильтрации комментариев.
	Возможность использования в социологических, политологических, культурологических, лингвистических исследованиях, а также в прикладных задачах анализа общественного мнения для бизнеса или государственных структур определяет актуальность дальнейшего исследования.
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