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В настоящее время сегментация сельскохозяйственных культур на мультиспектраль-
ных снимках активно развивается благодаря интеграции данных с различных платформ и
применению методов глубокого обучения. В данном докладе рассматриваются существу-
ющие модели и подходы к сегментации сельскохозяйственных культур, включая архитек-
туры сверточных нейронных сетей и стратегии обработки мультиспектральных данных.

Платформы сбора данных. Исследования комбинируют спутниковые снимки (Sentinel-
2, разрешение 10–30 м), обеспечивающие широкий охват и регулярность съемки, с данны-
ми БПЛА (сантиметровое разрешение), позволяющими анализировать отдельные расте-
ния и межрядковое пространство .

Архитектуры глубокого обучения. Наиболее популярными моделями семантиче-
ской сегментации остаются U-Net и DeepLabV3+. U-Net с архитектурой кодер-декодер и
пропускными соединениями эффективно работает с ограниченными выборками. DeepLabV3+
использует пространственную пирамиду объединения (ASPP) для захвата контекста на
разных масштабах. Для сегментации экземпляров растений применяются Mask R-CNN и
YOLOv8-Seg, обеспечивающие выделение контуров отдельных растений .

Методы слияния данных. Ключевой тренд — интеграция разномасштабных дан-
ных. Исследования показывают эффективность позднего слияния (late fusion), где каж-
дая модальность обрабатывается независимо с последующей конкатенацией признаков.
Это позволяет сочетать высокое разрешение БПЛА с периодичностью спутниковой съем-
ки .

Основные вызовы. Современные исследования направлены на преодоление проблем
генерализации моделей при переносе на новые регионы, дефицита размеченных данных и
высоких вычислительных затрат.
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