Прогнозирование инфляции остается одной из ключевых задач макроэкономического анализа, поскольку точность прогнозов влияет на эффективность денежно-кредитной политики. Ранее автором [4] была протестирована модель CoST [1], показавшая существенное улучшение точности прогнозов инфляции на среднесрочных горизонтах за счет раздельного выделения трендовой и сезонной компонент. Однако стремительное развитие архитектур глубокого обучения предлагает новые инструменты для анализа временных рядов. Одной из наиболее перспективных моделей последнего времени является Mamba, основанная на селективных пространствах состояний (Selective State Space Models) [2].
Преимущество Mamba заключается в способности динамически адаптировать свои параметры к текущему входному сигналу, что позволяет эффективно обрабатывать последовательности с переменной структурой, сохраняя линейную вычислительную сложность в отличие от квадратичной сложности трансформеров. Механизм селективности выполняет функцию, аналогичную механизму внимания, но с линейной сложностью O(L) по длине последовательности, что делает модель подходящей для анализа длинных макроэкономических рядов.
Настоящая работа посвящена сравнительному анализу прогностической способности моделей CoST и Mamba в задаче прогнозирования российской инфляции. В исследовании используются данные ИПЦ плодоовощной продукции и её компонент за период с января 1995 года по сентябрь 2024 года. Данная категория выбрана в силу её высокой волатильности и значительной доли в потребительской корзине. В качестве базовых моделей для сравнения выступают SARIMAX (как представитель классических эконометрических подходов) и регуляризованные регрессии LASSO и Ridge. Оценка точности прогнозов проводится на горизонтах 1, 3 и 6 месяцев с использованием метрик RMSE, MAE и MAPE и методологии скользящего контроля.
[bookmark: _GoBack]Предварительные результаты показывают, что Mamba демонстрирует высокую точность на среднесрочных горизонтах, сопоставимую с CoST, но при этом показывает лучшие результаты на более длинных горизонтах. Так, на горизонте 6 месяцев модель Mamba с компонентами снижает ошибку RMSE на 8% по сравнению с CoST и на 32% по сравнению с SARIMAX. Важным преимуществом Mamba является более стабильная работа в периоды повышенной волатильности, что подтверждается результатами теста Доверительного множества моделей (Model Confidence Set) [3].
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