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Автоматизированное исследовательское тестирование мобиль-
ных приложений направлено на обнаружение критических ошибок и
воспроизведение пользовательского опыта. Одной из основных задач
при таком тестировании является эффективное покрытие ключевых
состояний приложения. Традиционные стратегии обхода интерфей-
са, например поиск в глубину, выполняют систематическое исследо-
вание, однако часто приводят к избыточным действиям на экранах
с повторяющимися элементами или вспомогательными страницами.

В данной работе рассматривается подход к повышению эффек-
тивности исследовательского тестирования за счёт интеграции клас-
сификатора экранов пользовательского интерфейса. Классификатор
анализирует изображение текущего экрана приложения и определя-
ет его тип. Полученные метки используются модулем приоритизации
действий, который выбирает подходящую стратегию взаимодействия
с интерфейсом.

Классификатор экранов был предварительно обучен на расши-
ренном и переразмеченном наборе данных, сформированном на ос-
нове открытых наборов мобильных интерфейсов RICO [2] и Enrico
[3].

Предлагаемый метод предполагает использование различных
стратегий в зависимости от типа экрана. Основные стратегии вза-
имодействия включают:

• для экранов с повторяющимися элементами интерфейса (на-
пример, списков или клавиатур) выполняется взаимодействие
только с одним представителем группы элементов, что позво-
ляет избежать избыточных действий;

• для экранов входа или регистрации используется автоматиче-
ский ввод заранее подготовленных данных, что позволяет про-
должить исследование без ручного вмешательства;
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• всплывающие окна и обучающие экраны пропускаются, чтобы
не расходовать тестовые действия на элементы, не содержащие
функциональности приложения;

• для некоторых экранов выполняется выход со страницы, ес-
ли дальнейшее взаимодействие может привести к бесполезному
обходу интерфейса или взаимодействию с внешними сервиса-
ми;

• для экранов загрузки применяется стратегия ожидания, поз-
воляющая дождаться полной отрисовки интерфейса;

• для экранов, содержащих основные элементы управления и на-
стройки приложения, выполняется полный обход дерева поль-
зовательского интерфейса.

Эффективность предложенного подхода оценивалась на наборе
мобильных приложений из различных предметных областей. В экс-
перименте использовались приложения для бронирования гостиниц,
обработки фотографий, электронной коммерции, управления фи-
нансами, чтения новостей и заказа еды.

Сравнение проводилось с двумя базовыми стратегиями: традици-
онным поиском в глубину и подходом на основе машинного обучения,
аналогичным модели Humanoid [1], обученной на больших наборах
пользовательских взаимодействий.

Основной метрикой служило число покрытых ключевых состо-
яний приложения — страниц, представляющих основные функцио-
нальные состояния приложения. Результаты эксперимента показы-
вают, что предложенная стратегия интеграции классификатора пре-
восходит классическую стратегию поиска в глубину и демонстрирует
улучшенные результаты по сравнению с ML-подходом.

Преимущество предложенного метода особенно заметно в интер-
фейсах с большим количеством повторяющихся элементов, напри-
мер в списках товаров интернет-магазинов или новостных лентах.
За счёт исключения избыточных действий система быстрее достига-
ет новых состояний интерфейса и эффективнее покрывает функци-
ональность приложения.

Таким образом, предложенная интеграция классификатора поль-
зовательских интерфейсов позволяет повысить скорость достижения
ключевых состояний и увеличить общее покрытие функционально-
сти приложения при исследовательском тестировании мобильных
систем.
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Сравнение покрытия ключевых состояний приложения при
использовании различных стратегий исследовательского тестирования.
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