
Тезисы конференции «Ломоносов — 2026»

Разработка нейросетевого метода
устранения размытия изображений с

предварительным обучением на оценку
глубины

Акифьев Андрей Владимирович
Студент

Факультет ВМК МГУ имени М.В.Ломоносова, Москва, Россия
E-mail: andrey.akifev@graphics.cs.msu.ru

Научный руководитель — Ватолин Дмитрий Сергеевич

Задача устранения размытия (deblurring) изображений заключа-
ется в восстановлении резкого изображения из его размытой версии.
Современные нейросетевые подходы успешно справляются с различ-
ными типами размытия, однако по-прежнему испытывают сложно-
сти при одновременном учёте низкоуровневых признаков размытия
и высокоуровневого пространственного контекста сцены. В частно-
сти, существующие методы не способны эффективно использовать
геометрические особенности сцены для улучшения качества рекон-
струкции изображений.

В данной работе для решения указанной проблемы предлагает-
ся новый нейросетевой метод RADBlur, основанный на предвари-
тельном обучении нейросети на задачу оценки глубины. Архитекту-
ра RADBlur состоит из трёх основных компонентов: кодировщика
на основе модели DINOv2[1], ветви оценки глубины и обратимого
декодера с адаптивным механизмом внимания. Благодаря предва-
рительному обучению на глубину модель приобретает способность
явно учитывать геометрию сцены и границы объектов, что позволя-
ет существенно улучшить восстановление резких изображений даже
при сильном и неоднородном размытии.

В обратимом декодере применяется адаптивный механизм внима-
ния, объединяющий низкоуровневые признаки размытия и высоко-
уровневую информацию о глубине сцены. Это позволяет более точно
реконструировать границы объектов и тонкие детали, значительно
улучшая качество восстановленных изображений. Общая схема ме-
тода представлена на Рис. 1.

Эксперименты, проведённые на популярных наборах данных
GoPro[2], REDS[3], RSBlur[4] и RealBlur[5], показали превосходство
RADBlur над существующими аналогами по объективным метрикам
PSNR и SSIM[6], подтверждая эффективность и универсальность
предложенного подхода.
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Рис 1. Общая схема предлагаемого метода RADBlur.
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