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Современное образование переживает этап активной цифровой трансформации, одним из драйверов которой становятся генеративные нейросети. В обучении программированию особенно важно формировать у студентов не только синтаксические навыки, но и умение решать нестандартные, плохо структурированные задачи – именно такие ситуации моделирует кейс-метод. Однако ручная разработка качественных кейс-заданий требует значительных временных и методических ресурсов. 
Проблема разработки кейс-заданий с использованием потенциала нейросетей для автоматизированной генерации проблемных ситуаций при изучении языков программирования исследуются в работах (Е.С.Терехова, Н.Н.Пучкова, В.В.Кручин, К.В.Васькин и др.). Теоретические и методологические аспекты автоматизации рутинных задач при обучении языкам программирования активно исследуются современными учеными. В работах Е.С.Терехова представлены возможность автоматизации создания учебных материалов анализируются общие тенденции и результаты внедрения искусственного интеллекта в практику преподавателей. В исследованиях И.В. Костенко объектом внимания стали дидактические возможности нейросетей и их применение для дифференциации обучения. Вместе с тем, вопросы практического использования нейросетей для разработки кейс-заданий при обучении языкам программирования остаются недостаточно исследованными и требуют дальнейшего изучения.

Цель исследования - анализ возможностей использования нейросетей для разработки кейс-заданий при обучении языкам программирования.

Для достижения поставленной цели были сформулированы следующие задачи:

1. Рассмотреть возможности нейросетей для генерации кейс-заданий. 

2. Выявить преимущества и ограничения использования нейросетей для разработки кейс-заданий при обучении языкам программирования. 

3. Обосновать эффективность использования нейросетей на примере изучения особенности обработки исключений в языке программирования  Python.
В ходе исследования были использованы следующие методы: анализ научной литературы и интернет-источников по теме исследования, сравнительный анализ современных цифровых образовательных инструментов, а также обобщение передового педагогического опыта и систематизация полученных данных.

Как показал анализ научной литературы и интернет-источников по теме исследования, кейс-метод (case-study) предполагает анализ реальной или правдоподобной проблемной ситуации, требующей принятия решения и выработки алгоритма действий. Применительно к программированию это может быть задача с неполными требованиями, логической ошибкой в уже написанном коде, необходимостью выбора между несколькими архитектурными решениями или обработкой исключительных ситуаций. Как отмечает А.М. Долгоруков, «кейс-метод позволяет интегрировать теоретические знания с практическими навыками, активизируя аналитическое мышление обучающихся» [2, с.14]. Традиционно преподаватель конструирует такие кейсы вручную, подбирая данные, формулируя противоречия и продумывая этапы решения. Этот процесс долог, трудоёмок, особенно для дисциплин, связанных с быстро меняющимися языками и фреймворками, и часто ограничен только заданиями для самоподготовки, когда как нейросети, при некотором уровне контроля, позволяют вам легко выдавать задачи для закрепления сказанного прямо на месте, позволяя проводить интерактивные занятия.
Результаты анализа работ исследователей показали, что современные большие языковые модели (например, GPT-4, CodeLlama, Qwen-Coder) способны не только генерировать программный код по запросу, но и создавать связные описания проблемных ситуаций [1; 2].
Нейросеть может выступить в роли «соавтора» преподавателя, выполняя следующие функции:
– генерация условия задачи с намеренными неопределённостями («Заказчик хочет приложение, но не может чётко сформулировать критерии»);
– быстрое и массовое создание шаблонов кода с ошибками (логическими, синтаксическими, стилевыми) для последующей отладки студентами;
– формирование тестовых наборов данных, включающих «ловушки» и граничные случаи;
– моделирование диалога заказчика, который меняет требования в процессе разработки.
По мнению Е.В. Боровской и Н.Н. Давыдовой, цитата, «нейросетевые генераторы учебных материалов позволяют персонализировать сложность заданий и оперативно создавать множество вариантов одного кейса, что особенно ценно для массовых онлайн-курсов» [1].
Исследователи по нейросетям отмечают ряд их преимуществ и ограничений. К плюсам применения нейросетей для разработки кейсов можно отнести: высокую скорость генерации (десятки вариантов за минуту), возможность адаптации под конкретный язык программирования и уровень подготовки, а также встроенное разнообразие – модель редко повторяет одинаковые ошибки, что решает проблему «гугления» ответов в интернете. Кроме того, нейросеть способна предложить неочевидные проблемные ситуации, которые преподаватель мог бы не учесть [1; 2]. Однако существуют и ограничения. Генеративные модели могут допускать фактические ошибки, генерировать логически противоречивые условия или код, не соответствующий современным стандартам. Поэтому каждый кейс требует предварительной проверки и методической доработки преподавателем. Также нейросети пока не способны оценить ценность созданной проблемы с педагогической точки зрения – эту оценку всегда проводит человек. Помимо этого, сами нейросети могут отвечать учащимся на поставленные задачи, что, если никак не решить, просто напросто лишает саму идею практического смысла.
Обобщение передового педагогического опыта и систематизация полученных данных позволило нам обосновать эффективность использования нейросетей при разработке кейсов при обучении языкам программирования. Рассмотрим использование нейросети для создания кейса по теме «Обработка исключений в Python».  Преподаватель вводит запрос: «Сгенерируй учебный кейс для второго курса: программа читает CSV-файл с данными датчиков, вычисляет среднее значение, но файл может быть повреждён, содержать нечисловые значения или отсутствовать. Нужно предложить студентам найти и исправить три типа ошибок, а также дополнить код обработкой исключений. Дай условие, некорректный код-заготовку и ожидаемый результат после исправления». Нейросеть выдаёт реалистичный фрагмент кода с открытием файла без проверки на существование, прямую конвертацию строк в float без try/except и отсутствие обработки пустых строк. Студенты должны не только исправить код, но и обосновать выбор типов исключений (FileNotFoundError, ValueError, ZeroDivisionError). Такое задание имитирует реальную работу с «грязными» данными, где программист сталкивается с непредсказуемым поведением внешних источников.
Таким образом, использование нейросетей для моделирования проблемных ситуаций в обучении языкам программирования открывает новые возможности для кейс-метода. Автоматизация рутинной части разработки заданий позволяет преподавателю сосредоточиться на индивидуализации обучения и разборе наиболее сложных аспектов. Перспективным направлением является создание гибридных интеллектуальных сред, где нейросеть генерирует кейс, а затем анализирует решения студентов, предлагая подсказки на основе их ошибок. Для внедрения такой практики необходима разработка чётких методических рекомендаций, повышение ИКТ-компетентности педагогов, и разработка отдельной обучающей среды в которой обучающиеся не смогут жульничать с помощью самих нейросетей или других программ.
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