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В экспертных системах , основанных на правилах, знания о решении задач представляют в виде правил " ести . то...". Этот подход являясь одним из старейших методов представления знаний о предметной области в экспертной системе. [1]
Архитектура экспертной системы , основанной на правилах, может быть рассмотрена в терминах модели продукционной системы решения задач. Между ними есть большое сходство : продукционная система считается интеллектуальным предшественником архитектуры современных экспертных систем, в которой продукционные правила позволяют лучше понять конкретную ситуацию. Когда Ньюэлл и Саймон разрабатывали продукционную систему, их целью было моделирование деятельности человска при решении задач. В системе , основанной на правилах, пары " условие- действие " представляются правилами " если .., то .", в которых посылка ( часть ест ) соответствует условию, а заключение ( часть то ) — действию. Если условие удовлетворяется, экспертная система осуществляет действие , означающее истинность заключения. Данные частных случаев можно хранить в рабочей памяти.Механизм вывода осуществляет цикл продукционной системы " распознавание- действие ".[1]
Логические агенты, согласно Расселу и Норвигу, обеспечивают наиболее высокий уровень автономности за счет отделения знаний от механизмов рассуждения. В прикладных системах они незаменимы там, где требуется строгая формализация правил, работа с частичной информацией и объяснимость принятых решений. Многие предметные области больше соответствуют прямому поиску. Например, в проблеме интерпретации большая часть информации представляет собой исходные данные, при этом часто трудно сформулировать гипотезы или цель. Это приводит к прямому процессу рассуждения, при котором факты помещаются в рабочую память , и система ищет для них интерпретацию[2]
Агент описывает эталонную работу системы через логические предикаты. При возникновении рассогласования между теорией и фактами механизм логического вывода локализует неисправный компонент.
Использование логики для построения цепочек действий. Агент моделирует последствия своих шагов в БЗ, прежде чем выполнить их в реальной среде, что критически важно в робототехнике и управлении сложными процессами.[3]
Использование «чистых» логических агентов в прикладных задачах ограничено в ситуациях с высокой степенью неопределенности или зашумленности данных, что требует интеграции классической логики с вероятностными методами или нечеткой логикой.[3]
Экспертная система должна быть открытой для инспектирования, легко модифицируемой и эвристической по природе. Архитектура продукционной системы является важным фактором для каждого из этих требований.[1]
Однако, Ян Лекун в своей книге, фокусируясь на машинном обучении, не рассматривает логических агентов как основной или передовой метод решения прикладных задач ИИ. Он скорее показывает их ограничения (трудности с обучением, масштабированием, неопределенностью) и предлагает глубокое обучение как более мощную альтернативу для работы с реальными, сложными данными.[4]
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