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Сердечно-сосудистые заболевания (ССЗ) являются ведущей причиной смерти во всем мире и в Российской Федерации. По оценкам, в 2016 году от сердечно-сосудистых заболеваний умерло 17,9 миллиона человек, что составляет 31% всех смертей в мире. 85% этих смертей были вызваны сердечным приступом и инсультом [1]. За 2020 год болезни сердца и сосудов унесли жизни более 900 тысяч россиян. Это самая распространенная причина смерти, на которую приходится 47% всех летальных исходов [2]. Поэтому важно определять наличие и эффективность терапии при сердечно-сосудистых заболеваниях у людей, что можно сделать с помощью получения спектров плазмы человека и автоматизированных новых методов и алгоритмов различения массивов спектров.
В данной работе описываются результаты применения алгоритмов машинного обучения к обработке массивов спектральных данных для классификации различных групп пациентов:

· здоровых пациентов без терапии (385 спектров)
· здоровых пациентов, получающих терапию (126 спектров)
· пациентов с патологиями ССЗ без терапии (407 спектров)
· пациентов с патологиями ССЗ, получающих терапию (348 спектров)
Были использованы следующие алгоритмы классификации: дерево решений, случайный лес, метод K-ближайших соседей и логистическая регрессия [3]. Также были выделены наиболее значимые спектральные сдвиги при дифференциации спектров по группам.
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Рисунок 1. График важности признаков (спектральных сдвигов) для логистической регрессии при классификации спектров больных и здоровых пациентов.
Работа выполнена на базе НОМЦ «Северо-Западный центр математических исследований имени Софьи Ковалевской» в рамках Соглашения № 075-02-2022-872.
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