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Метеорологические показания и их изменения оказывают глобальное влияние на функционирование экосистем и развитие экономической деятельности человека. Важным метеорологическим параметром является влажность почвы. Она, в свою очередь, оказывает существенное влияние на эффективность сельскохозяйственного производства, что является немаловажным фактором в жизни людей. Таким образом, прогнозирование показаний влажности почвы является актуальной темой. Для решения задачи анализа и прогнозирования изменений климата проводится анализ временных рядов влажности [1].
Временным рядом называется совокупность величин, представляющая собой значение какого-либо параметра, изменяющегося во времени, при этом каждое значение ряда соответствует значению параметра в определенный момент времени. [image: image1.png]040

1AGAL W3 G BH AWBRO OU RBROL SL20HWEUE

010

ara, spena




В представленной работе анализируются временные ряды влажности почвы, и прогнозируются показатели влажности на разной глубине во Вьетнаме с 2011 по 2020 год. На графике представлена зависимость влажности почвы от времени наблюдения, измеренная на 5 см глубины от поверхности, и прогноз на 2020 год с помощью метода ARIMA. 
Рассмотрен модифицированный вариант метода линейного прогноза “назад”, основанного на построении интегрированной модели авторегрессии ARIMA в обратную сторону, а также сочетание классической и предложенной модификации модели с целью улучшения качества результатов прогноза. Модель, взятая в основу исследования – это ARIMA(p,d,q) - интегрированная модель авторегрессии - скользящего среднего, которая используется для прогнозирования и работы с нестационарными временными рядами, приводящая их к стационарному виду путем взятия разности d-го порядка. Модель ARIMA(p,d,q) имеет следующий вид[2]:
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- значение временного ряда в t-ый момент времени, [image: image7.png]


- значения временного ряда в предшествующие моменты времени, [image: image9.png]


 - коэффициенты авторегрессии, [image: image11.png]Bi, -



- параметры модели, [image: image13.png]


 - шумовая компонента, [image: image15.png]


 - значения шумовой компоненты в предыдущие моменты времени, [image: image17.png]


 - оператор взятия разности d-го порядка (дифференцирования). 
Полученные с помощью предложенного метода результаты оказались сравнимы по качеству с результатами классических методов прогнозирования [3], а также, в частных случаях, способствовали их улучшению.
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